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MOTIVACIONES DEL ESTUDIO:

** Repunte significativo del fracaso empresarial en los ultimos anc

+* Revitalizacion de los estudios sobre los factores mas influyentes ¢
fracaso empresarial con la inclusién de nuevas técnicas

+* Escasez de este tipo de trabajos en las pequefas empresas debido
- Ausencia de bases de datos fiables
- Normativas contables especifica

** A partir de una muestra de datos financieros de empresas espafiolas
ejercicios 2021 a 2024, realizamos diversos analisis estadisticos con téc
novedosas en esta parcela de investigacion que nos permitan la estimacic
modelos aptos para la prediccion del fracaso empresarial |

OBIJETIVO PRINCIPAL

Desarrollo y validacion de modelos para la prediccion del fracaso g
mediante la incorporacion de la metodologia “Gradient Boosti
(gbm), en el marco del aprendizaje automatico

SELECCION DE LOS RATIOS ECONOMICO-FIN/

CRITERIOS DE SELECCION

1 RATIOS TRADICIONALES EN LA LITERATURA SOBRE ANALISIS CONTAE

2 FRECUENCIA DE APARICION EN ESTUDIOS ANTERIORES

FACILIDAD DE CALCULO EN FUNCION DE LA INFORMACION CONTABLE
DISPONIBLE

CATEGORIAS DE LOS RATIOS

RENTABILIDAD
ESTRUCTURA FINACIERA
ACTIVIDAD

ROTACION

SOLVENCIA A CORTO PLAZO
SOLVENCIA A LARGO PLAZO
ESTRUCTURA ECONOMICA
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ESTUDIO ESTADISTICO

GBM REQUIERE LA ESPECIFICACION DE TRES PARAME

A. LA RATIO DE APRENDIZAJE O PARAMETRO DE CONTRACCION: Ge
un numero positivo pequeno, comprendido entre O y 1. Determina la
la que el algoritmo se va ajustando o la contribucion de cada drbol de

desarrollo del modelo.

B. LA PROFUNDIDAD DE LOS ARBOLES DE DECISION O PROFUNDIDAD
ITERACIONES: Numero de nodos que tienen los drboles, los cuales cont

complejidad de la estructura del modelo final.

C. EL NUMERO DE ARBOLES DE DECISION: Su numero dptimo se puede
partir de los dos parametros anteriores o bien haciendo uso a

validacion cruzada.
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NOTAS: AUC =0,92 EXACTITUD = 86,50

METODOLOGIA Y DISENO DE
INVESTIGACION EMPIRICA

1. ELABORACION DE LA MUESTRA DE TRABAJC

2. DEFINICION DE FRACASO EMPRESARIAL ADC

(VARIABLE DEPENDIENTE)

3. SELECCION Y DEFINICION DE LAS VARI/

EXPLICATIVAS (VARIABLES INDEPENDIENTES)

ESTADISTICAS

5. RESULTADOS Y CONCLUSIONES

VARIABLES EXPLICATIVAS

4. DESCRIPCION DE LA TECNICA Y HERRAMIEN

RENTABILIDAD

REN 1 |RESULTADO DEL EJERCICIO/ACTIVO TOTAL

REN2 |RESULTADO DEL EJERCICIO/FONDOS PROPIOS

REN 3 |RESULTADO DEL EJERCICIO/PASIVO TOTAL

REN4 |RESULTADO DEL EJERCICIO/VENTAS

REN5 | CASH FLOW RECURSOS GENERADOS/FONDOS PROPIOS

REN 6 |CASH FLOW RECURSOS GENERADOS/ACTIVO TOTAL

REN7 | CASH FLOW RECURSOS GENERADOS/PASIVO TOTAL

ESTRUCTURA FINANCIERA
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GASTOS FINANCIEROS/PASIVO TOTAL

GASTOS FINANCIEROS/ VENTAS

ACTIVIDAD

ACT 1 | VALOR ANADIDO/VENTAS

ACT 2 |RESULTADO DEL EJERCICIO/VALOR ANADIDO

ROTACION

ROT 1 VENTAS/ACTIVO TOTAL

SOLVENCIA (Liquidez)

SOLV 1 | ACTIVO CORRIENTE /PASIVO CORRIENTE

SOLV 2 [ACTIVO CORRIENTE - EXISTENCIAS/PASIVO CORRIENTE

AC-EX/PC

SOLV 3 | DISPONIBLE/PASIVO CORRIENTE

D/PC

SOLVENCIA A LARGO PLAZO

SOLV LP 1 |RECURSOS GENERADOS ANTES DE IMPUESTOS/PASIVO TOTAL

SOLV LP 2 [ ACTIVO TOTAL NETO/PASIVO TOTAL

ESTRUCTURA ECONOMICA

CF 1 [ACTIVO CORRIENTE/ACTIVO TOTAL

ESTUDIO ESTADISTICO

CON EL PROCESO DE AFINACION DE PARAMETROS S
ENCONTRAR EL MEJOR MODELO AGREGADO DE ARBOLES [
SIMPLES QUE MINIMICE UNA FUNCION DE PERDIDA, APRENDIE
RELACION EXISTENTE ENTRE LA VARIABLE DE RESPUESTA Y EL
PROPORCIONE UN

DE PREDICTORES,

DE MODO QUE

CLASIFICACION ENTRE LAS EMPRESAS SANAS Y FRACASADAS

FUNCION DE PERDIDA

>ESTADISTICO AUC (AREA BAJO LA CURVA)

»>TOMA VALORES ENTRE O Y 1

»>UN VALOR DE 1: MODELO PERFECTO

AUC

»>MEDIDA PURA DE LA EFICACIA O CAPACIDAD PREDICTIVA DE Ul
»>MEDIDA INDEPENDIENTE DEL PUNTO DE CORTE

PRECISION DEL MODELO Y CAPACIDAD PRE
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NOTAS: AUC = 0,97 EXACTITUD = 92,82
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VARIABLES DETERMINANTES EN LOS DIF

EJERCICIOS
B ANO PREVIO
FRACASO
N-1 N-2
IMPORTANCIA
VENTAS/ACTIVO VENTAS/ACTIVO
10
ROT1 ROT1
GTOS FROS/VENTAS GTOS FROS/VENTAS
20
EF3 EF3
RDO/VENTAS VAL. ANAD./VENTAS
30
REN4 ACT1
VAL. ANAD./VENTAS RDO/VENTAS
40
ACT1 REN4

VNIVERSITAT
® VALENCIA

SELECCION DE EMPRESAS DE LA MUESTRA DE |

BASE DE DATOS SABI (INFORMA)

CRITERIOS DE SELECCION DE EMPRESAS QUEBRADAS MUESTRA DE A

1. EXPEDIENTE CONCURSAL EN 2024
2. NO RECIENTE CREACION. NO DATOS CONTABLES COMPLETOS NO Fl
Y SEGUROS

CRITERIOS DE SELECCION DE EMPRESAS SANAS MUESTRA DE APRENDIZA

1. TAMANO SIMILAR (VOLUMEN DE ACTIVO)
2. MISMO SECTOR (ESTABLECIDO POR C.N.A.E. 2009)

NUMERO DE EMPRESAS DE LA MUESTRA DE ESTIMACION
753 (EMPRESAS SANAS + QUEBRADAS)

CONTRASTACION DE LA CAPACIDAD PREDICTIVA:
MEDIANTE MUESTRA DE VALIDACION
5% DE LAS OBSERVACIONES DE LA MUESTRA DE ESTIMACION (

ESTUDIO ESTADISTICO

ESTADISTICA COMPUTACIONAL (MACHINE LEARNING)

» UTILIZA POTENTES ALGORITMOS PARA APRENDER DE LOS DATOS

» LA IDENTIFICACION DE LOS MEJORES MODELOS RADICA EN LA ELECC
PARAMETROS OPTIMOS DE CONFIGURACION

DOS ALTERNATIVAS EN LA CREACION DE MODELOS ESTADISTICOS

1. CULTURA DE LOS DATOS: ASUME QUE LOS DATOS SE GENERAN A PARTIR
DETERMINADO MODELO DE DATOS ESTOCASTICO.

2. CULTURA DE LOS ALGORITMOS: EMPLEA MODELOS ALGORITMICOS Y CONSIDER
RELACIONES ENTRE LOS DATOS COMO ALGO DESCONOCIDO

NUESTRA OPCION: ALGORITMOS
ALGORITMO APLICADO: GRADIENT BOOSTING MACHINE (€

RESULTADOS

ESTADISTICOS DESCRIPTIVOS
1 omeda I ds ] mediana || minimo_____ ||
NF F NF F

Variable NF F NF F NF F

REN1 0,03 0,27 0,11 0,82 0,05 -0,02 1,25 16,34 0,98 1,02
REN2 0,09 1,64 1,15 50,02 0,03 0,02 -13,98 -895,02 28,12 198,19
REN3 0,25 -0,21 8,13 1,99 0,04 -0,04 -124,27 -59,27 20,78 4,92
0,02 -11,9 0,37 295,4 0,02 -0,21 -6,90 -9.930,16 0,49 91,88
0,13 -0,80 0,89 19,98 0,09 0,07 -12,95 -698,24 14,04 198,21
0,08 0,86 0,19 0,60 0,04 -0,04 -0,81 -6,94 2,55 0,81

REN7 0,02 -0,22 9,1 2,21 0,04 0,03 -214,04 -49,58 25,19 50,03
o 4,10 12,05 40,83 92,19 0,90 0,41 -198,97 -1.918,11 350,31 9.993,89
EF2 0,02 0,02 0,33 0,29 0,02 0,02 -11,80 -5,05 2,03 1,70
EF3 0,03 4,15 0,03 81,07 0,02 0,03 0,02 0,02 0,48 957,03
ACT1 0,12 9,32 0,34 292,97 0,09 0,21 -5.21 -9.987,27 8,45 2.200,48
ACT2 0,02 2,61 9,38 139,08 0,14 -0,02 -445,14 -91,02 16,33 5.002,32
ROT1 3,19 2,03 7,08 0,97 3,11 0,80 0,03 0,02 99,23 20,12
SOLV1 0,99 2,81 2,20 24,92 1,19 0,93 0,14 0,02 19,71 695,72
SOLvZ 0,79 0,70 1,02 3,05 0,79 0,41 0,03 0,02 19,98 57,21
SOLV3 0,20 0,07 0,42 0,98 0,05 0,03 0,03 0,02 29,06 67,24

SOLVLP1 0,01 -0,17 7,20 2,35 0,06 -0,05 -199,61 -49,96 3,15 36,12
SOLVLP2

0,62 0,91 66,16 30,10 0,94 1,02 -990,21 -509,04 407,15 396,47

CF1 0,66 0,81 0,16 0,4 0,83 0,61 0,04

0,02 0.87 0.99
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NOTAS: AUC = 0,94 EXACTITUD = 88,60

CONCLUSIONES

<+ LOS RESULTADOS OBTENIDOS Y LA MEJORA EN LAS HERRA
CALCULO NOS PERMITEN CONFIRMAR LA ADECUACION DE ES
ESTE CAMPO DE INVESTIGACION

< ROBUSTEZ DE LOS MODELOS: LOS MODELOS DE PREDICCION E
CON LOS DATOS DE LOS TRES ANOS ANTERIORES AL FRACASO Al
PORCENTAJES DE ACIERTO SUPERIORES A LOS OBTENIDOS EN E
ANTERIORES, QUE VAN DESDE EL 92,82% DEL ANO PREVIO AL FRAC
86,50% DEL TERCER ANO

s+ EL PORCENTAJE GLOBAL DE ACIERTOS DISMINUYE A MEDIDA Q
MODELO SE ALEJA EN EL TIEMPO DE LA FECHA DE FRACASO

<% LAS VARIABLES QUE MAS INCIDEN EN EL ANO DEL FRACASO SON EL }
DE VENTAS Y EL ENDEUDAMIENTO, REFLEJADO EN LOS
FINANCIEROS. CUANDO ESTOS GASTOS SUPERAN UNA DETE
PROPORCION DE LAS VENTAS DE LA EMPRESA, EL APALA
FINANCIERO TIENDE A GENERAR UN IMPACTO NEGA
VIABILIDAD
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